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Las 5 situaciones
practicas

Las 5 situaciones practicas de la ciencia de datos
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Clustering (no supervisado)
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Variable T

Valoracion del
Jugador en el
partido

Objetivo:

A partir de caracteristicas (features)

Construir grupos gue sean lo
suficientemente distintos

‘Queremos crear 3 grupos de
jugadores. Los malos, normalesy
buenos segun el %de Mminutos
jugados los ultimos 3 partidos y su
valoracion”
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Objetivo:

20 30 a0 05 15 25 A partir de caracteristicas (features)

-0.12{/0.87]/0.82

Sepal.Length

Construir grupos gue sean lo
suficientemente distintos

45 55 65 75

4.0

Sepal.Width

Nos sirve para crear una nueva clase

31 -0.43]/-0.37 lbasada en las caracteristicas
Petal.Length [
t 6 i 0.96: ‘A partir de las dimensiones de los
. - pétalos y los sépalos poder dividir las

Petal. Width observaciones en grupos segun estas

t j ; caracteristicas”

L L
45 55 65 75

CConce ptost:laros:>2



Clustering (no supervisado)
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Objetivo:

A partir de caracteristicas (features)

Construir grupos gue sean lo
suficientemente distintos

Nos sirve para crear una nueva clase
basada en las caracteristicas

‘A partir de las dimensiones de |los
pétalos y los sépalos poder dividir las
observaciones en grupos segun estas
caracteristicas”



Esqguema del clustering
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Esguema de las reduccién dimensional
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Objetivo:

A partir de un histérico de datos
podemos observar asociaciones entre
variables.

‘Segun el historico de compras en
supermercados se ha observado que
muchos de los consumidores
compran salsichas y queso en
lonchas”



Esguema de las asociacidon
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Regresion (supervisado)

preci
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clientes

Objetivo:

A partir de una seria de variables
predictoras (cuantitativas o

cualitativas) poder predecir una
caracteristica cuantitativa de la forma
mas fiable posible, cuantificando el
error

‘A partir de las caracteristicas de un
cliente poder predecir los ingresos
que te puede aportar”
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Esguema de la regresion
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Clasificacién (supervisado)

Loan Applicants Details

Caracteristicas en sangre
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Diabetes leve
Diabetes grave

Objetivo:

A partir de una seria de variables

predictoras (cuantitativas o
cualitativas) poder predecir el grupo
de pertenencia

‘A partir de caracteristicas en sangre
poder predecir si tenemos riesgo bajo
0 alto de padecer diabetes”



Esguema de la clasificacidén
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Take away

El resumen de |la leccion



Lo mas importante de la leccidn

 Las 5situaciones en la practica mas comunes son:
« Clustering
* Reduccion dimensional
« Asociacion
* Regresion

« Clasificacion
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Tu turno

Un pequeno ejercicio para empezar



T turno

 Descarga la hoja de trabajo que te he preparado

* Segun el problema que tienes en mente con tus datos, piensa qué tipo de situacion es
Mas interesante para tu caso.

 Dale una pensada ©
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